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El crecimiento de Internet y la apari-
cion de nuevas tecnologias y tendencias,
como el loT (Internet of Things, Internet de
las cosas) junto con los habitos recientes,
tales como el extenso uso de los teléfonos
inteligentes y las redes sociales, desenca-
denaron un fenomeno denominado Infor-
mation Overload (o sobrecarga de infor-
macion) [1]. El volumen estimado de datos
generados por los usuarios es cercano a
los 1,25 millones de imagenes por minu-
to [2]. Sin embargo, la infraestructura de
la Web esta construida en base al texto.
Incluso muchos de los principales moto-
res de busqueda se basan en texto. Para
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el caso de las imagenes, utilizan (en caso
de estar disponibles) las meta etiquetas de
informacion asociadas, que proporcionan
una representacion textual de las image-
nes, pero éste enfoque esta cambiando
hacia un mejor y mas sofisticado esquema.

La motivacion tras este trabajo es
el emular la manera en la que los seres
humanos asimilan la informaciéon a tra-
vés de los sentidos, a fin de desarrollar
un nuevo y amplio rango de aplicaciones
(tales como biometria mejorada, analisis
y sequimiento de vehiculos, deteccion
automatica de contenido ilegal en sitios
web, recomendadores y motores de bus-
queda avanzados, entre otros) basadas en
un sistema inteligente capaz de aprender
auténomamente del entorno, refinar y
extender el conocimiento existente y de
combinar la informacién aprendida den-
tro de una base global de conocimiento,
incluyendo un conjunto de propiedades
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al menos tan grande como la variedad de
sensores involucrados en la captura (ej.
visual, acustico, tactil, quimico, etcétera),
para desarrollar conceptos nuevos, mas
complejos y completos, ideas y teoremas
de forma eficiente.

El presente trabajo extiende uno ante-
rior, centrado en la caracteristica percep-
tual de la vision [3]. Los principales ob-
jetivos de dicho estudio son el encontrar
un modelo adecuado para cubrir la falta
de funcionalidades en las soluciones exis-
tentes, tales como el analisis de imagenes
multidimensional, o el analisis semantico
complejo, asi como la extension y refina-
do del marco de referencia propuesto en
[4]. El estudio anterior devolvio resultados
prometedores en términos de factibilidad
de la solucion y mejora de rendimiento
comparado con el uso de arquitecturas
tradicionales no distribuidas. Sin embar-
go, las pruebas fueron llevadas a cabo
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Fig. 1: Arquitectura y modelo reconocedor de caracteristicas multi-dimensional
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utilizando Unicamente agentes inteligentes centrados en el
reconocimiento simple de patrones, los cuales utilizaban al-
goritmos voraces simples. Tras actualizar dichos agentes para
probar el rendimiento en un escenario mas complejo de reco-
nocimiento, aparecieron algunos problemas con la precision.
El nuevo escenario de pruebas consistio en el reconocimiento
de frutas citricas. Especificamente, un conjunto de naranjas,
pomelos, limones y limas de diversos tamafos y puntos de
maduracion. Mediante el uso de cuatro redes neurales espe-
cificamente entrenadas para cada tipo de fruta, los resultados
fueron bastante buenos en promedio, pero en varios casos,
las probabilidades de que una fruta fuese erroneamente re-
conocida como una naranja en lugar de como un pomelo, o
de ser erroneamente reconocida como un limén en lugar de
como una lima (o vice-versa), fueron ligeramente elevadas. La
arquitectura mejorada y basada en microservicios afadio, via
vision estéreo, el reconocimiento de medidas simples (anchu-
ra, altura y profundidad) de la caja circunscrita conteniendo
a la fruta, asi como el nivel de acidez de la misma (medido
e introducido de forma manual en el sistema). Mediante el
uso de esta nueva informacion perceptual, en conjunto con
los resultados estadisticos devueltos por las redes neurales, el
reconocimiento de cada ejemplar fue casi perfecto, pudiendo
identificar inequivocamente cada fruta con su correspondiente
clase.

Como conclusion, la adicion de mas fuentes de informa-
cion, ademas de la vision, correspondientes a la informacion
que puede ser percibida de manera similar a como lo hace el
ser humano, permite tener mejor conceptualizacion semanti-
ca de los elementos reconocidos, pudiendo ser almacenada en
una base general de conocimiento. Esos elementos concep-
tualizados semanticamente de una forma mejorada y natural
también pueden ser utilizados para aumentar las capacidades
de reconocimiento de los agentes inteligentes al considerar
caracteristicas adicionales relevantes, las cuales en algunos
casos, podrian ser decisivas para el reconocimiento de objetos
en el entorno, como ha sido observado en el experimento, o
para determinar nuevas subclases en la taxonomia correspon-
diente al elemento general utilizado como prototipo de clase.
El modelo propuesto ha demostrado un mayor rendimiento en
términos de tiempo y precision en comparacion con los re-
conocedores individuales en el campo de pruebas, por lo que
parece un enfoque novedoso e interesante hacia un sistema
de reconocimiento natural multi-propdsito automatizado, que
todavia debe ser refinado y extendido.
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